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Planejamento

6 PASSOSE

PARA ATUALIZAR O MAPA DE ORCRIM 2023

G DIAT
® #®

ALINHAMENTO COM OS DISPONIBILIZACAO DO PC
CHEFES DAS AIPENS E RELATORIO AOS CHEFES

AIPENS
MONITORAMENTO DA PREENCHIMENTO
CHEGADA DAS RESPOSTAS DOS FORMULARIOS
DIA 30 Lo\
@ DIA 45
RECEBIMENTO DE PELO ANALISE E DRODU(;I\O DO
MENOS 110 FORMULARIOS RELATORIO 2023

RESPONDIDOS

PRAZO MAXIMO DE 30 DIAS PARA ENVIO DE
TODOS OS FORMULARIOS.

A EXPECTATIVA E IDENTIFICAR PELO MENOS 65 ORCRIMS
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Introducao 01

Estima-se que haja mais de 100 organizagdes criminosas atuantes no Brasil e quase
todas elas estao presentes de alguma forma no Sistema Prisional. A partir desse cenario,
€ fundamental para o combate a violéncia e criminalidade do pais que as agéncias de
inteligéncia, em especial as penitenciarias, identifiqguem, acompanhem e avaliem a
atuacao desses grupos locais, regionais e nacionais.

Com a construcao de uma doutrina nacional de inteligéncia penitenciaria foi possivel
aprimorar as atividades das agéncias de inteligéncias penitenciarias (AIPEN) no Brasil.
No passado, sem um norte para guiar os trabalhos, havia poucos estados com agéncias
de IPEN. Atualmente, todos os estados e distrito federal possuem uma estrutura
organica voltada para produzir inteligéncia penitenciaria.

Além disso, nos ultimos anos a Diretoria de Inteligéncia Penitenciaria - DIPEN - da
Secretaria Nacional de Politicas Penais - SENAPPEN - ganhou estrutura, recursos e corpo
de analistas que deram um ganho nessa atividade. Tendo a DIPEN com o6rgao central do
subsistema de Inteligéncia penitenciaria que € composta pelas agéncias estaduais
formando a rede nacional de Inteligéncia Penitenciaria - RENIPEN - foi possivel
desenvolver ainda mais a producao de Conhecimentos oriundos do sistema prisional.

Nesse sentido, a Portaria SENAPPEN 163 de 6 de dezembro de 2022 Instituiu o
Mapeamento de Organizagées Criminosas (Orcrims) como ferramenta de
acompanhamento das Organizagdes Criminosas que impactam o Sistema Prisional
Brasileiro. O Mapeamento de Orcrims constitui-se de levantamentos, consultas,
exposicao e analise de dados sobre as organizagGes criminosas em atuacao nas
unidades da federacdo. Os levantamentos compreendem a coleta de dados das AIPENS,
de maneira a identificar, classificar e caracterizar as Orcrims em cada estado, e serdo
realizados, no minimo, uma vez ao ano.

A elaboragao do Mapeamento de Orcrims dar-se-a a partir da coleta ou busca de dados
ou conhecimentos realizada junto a Rede Nacional de Inteligéncia Penitenciaria
(RENIPEN) com os seguintes objetivos:
Identificar essas Orcrims
Coletar suas caracteristicas

¢ Analisar os dados e classificar essas Orcrims

¢ Produzir um relatorio analitico dos dados coletados
A DIPEN é responsavel pela criacao do formulario de perguntas que foi disponibilizado as
AIPENSs; analise dos dados e producao do relatorio final. Ja as AIPEN's que compdem
RENIPEN, sao responsaveis por responder o formulario para cada organizagao criminosa
que atua nos seus respectivos sistemas prisionais.
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Motivacao 02

Ja foram publicados pelo Anuario da Seguranga Publica, Jornal Oglobo, Record, engre
outros, diversos mapas de facgOes que atuam no territério nacional, porém esta entre as
atribuicoes da Diretoria de Inteligéncia da SENAPPEN, acompanhar essas organizagoes
gue atuam e impactam o sistema prisional brasileiro.

Fonte: Anudrio Brasileiro de Seguranga Piblica, Edigio Especial, 2018

"~ Facgoes criminosas no Brasil

Facglies identificadas
1 Facgdo ' S it

I 2 Facgbes

4

£
¥
H

W 3 ou mais facgbes

ho, Glaucia ia e crime i poderes faticos das

organizagies criminosas e sua relagio com o Estado. Glaudia Marinho, Lena

Azevedo, 5andra Carvalho, Josmar Jozino, Fausto Salvadori. Rio de Janeiro:
Fundagio Heinrich. BGlI, 2019

* Considerando que é atribuicao da DIPEN coordenar trabalho de pesquisa voltados
para IPEN

¢ Considerando o impacto dessas organizagdes na criminalidade e violéncia

¢ Considerando a falta de uma analise geral sobre essas organizacoes feita a partir da

perspectiva de quem lida diariamente com elas, analistas de inteligéncias
penitenciaria

A DIPEN decidiu através da Portaria SENAPPEN 163 de 6 de dezembro de 2022 Instituir o
Mapeamento de Organizagdes Criminosas (Orcrims) como ferramenta de
acompanhamento das Organizagdoes Criminosas que impactam o Sistema Prisional
Brasileiro. O resultado desse trabalho sera apresentado ao longo desse relatério.
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Perguntas do 03
questionario

Para facilitar a coleta dos dados sobre as Orcrims foi produzido um formulario de
perguntas na plataforma da Microsoft dentro da estrutura do Ministério da Justica e
disponibilizado através de Pedido de Busca e dos pontos focais de inteligéncia da DIPEN
que repassaram aos Chefes das AIPENS de cada estado. Foram perguntados sobre:

Data

Qual seu estado?

Qual o nome e sigla da agéncia de inteligéncia penitenciaria?

Selecione uma Orcrim que atua no sistema prisional de seu estado ou escolha "outra"
e insira o nome dela na caixa que sera aberta

Essa Orcim foi informada em 2022?

Houve alteragao do cenario dessa Orcim em relagao a 2022?

Qual o percentual estimado do numero de integrantes dessa Orcrim no sistema
prisional do seu estado?

Essa Orcrim possui integrantes na rua?

Essa Orcrim possui integrantes no sistema?

Essa Orcrim estrutura de hierarquia?

Essa Orcrim possui poder financeiro?

Essa Orcrim ja cometeu alguma das acbes contra as pessoas descritas abaixo ou
outra semelhante

Essa Orcrim possui estatuto?

Essa Orcrim possui advogados pagos e/ou atuantes pela Orcrim?

Essa Orcrim possui aliados, convivio, harmonia com outras Orcrims?

quais as orcrims que sao aliadas dela

Essa Orcrim possui inimigos ou falta de convivio com outras Orcrims?

Quais as orcrims que sao inimigas ou ela nao tem convivio.

Se essa Orcrim nao foi informada em 2022, descreva a fagao em um paragrafo como
no exemplo acima

Quanto essa Orcrim impacta em seu sistema prisional.

No Pedido de Busca foi solicitado os nomes e dados pessoais das liderangas dessas
Orcrim.

L9 SENAPPEN |5z
e de Politicas Penais
-~




pesquisa realizada 0 4
A atualizacdo contou com a participagao das Agéncias de Inteligéncia dos 26 estados e
o Distrito Federal no preenchimento dos questionarios sobre as Orcrims. Nesse sentido,
no ano de 2023 foram recebidos 141 questionarios respondidos, desses 2 foram

repetidos, totalizando 139 respostas efetivas sobre Organizagbes criminosas que
impactam de alguma forma os sistemas prisionais do pais. Ja o nimero de Orcrims saiu

de 58 para 72 organizagdes informadas.
Comparando ao ano de 2022 houve um acréscimo de 44% em respostas enviadas e 24%
em numero de Orcrims catalogadas.

Orcrims

0 50 100 150

Respostas repetidas

4
Orcrims Informadas zozzo
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50
Novas Orcrims em 2023
2022 2023

Novas Orcrims
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- Respostas enviadas = Orcrims
150

43 0

Orcrims sem atualizagao
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Dados sobre a
pesquisa realizada

Esse grafico mostra as siglas das agéncias O tamaho de cada fatia/Agéncia foi
das AIPENS estaduais e o nome das mensurada de acordo com a quantidade
Orcrims que elas informaram estar  de orcrims informadas. RS e BA se
presentes em seus respestivos sistemas destacam nesse grafico. Foram coletadas
prisionais. 141 respostas sobre Orcrims.
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Orcrims por estados

-AC

BONDE DOS 13

COMANDO VERMELHO

PRIMEIRO COMANDO DA CAPITAL
- AL

COMANDO VERMELHO

PRIMEIRO COMANDO DA CAPITAL
-AM

CARTEL DO NORTE

COMANDO VERMELHO

CRIAS DA TRIPLICE

PRIMEIRO COMANDO DA CAPITAL

REVOLUCIONARIOS DO AMAZONAS
- AP

Amigos Para Sempre- APS

FAMILIA TERROR DO AMAPA

Unido Criminosa do Amapa- UCA
- BA

BDN ou Bonde do Neguinho

BONDE 8 DE OURO

BONDE DO AJEITA

BONDE DO ANTONIO FAL

BONDE DO MALUCO

Bonde do TG

COMANDO DA PAZ

DMP

KATIARA

MERCADO DO POVO ATITUDE

PRIMEIRO COMANDO DE EUNAPOLIS

PRIMEIRO COMANDO DE ITABUNA

RAIO B

REAL
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Orcrims por estados 07

= CE

COMANDO VERMELHO

GUARDIOES DO ESTADO

PRIMEIRO COMANDO DA CAPITAL

TDN-TUDO NEUTRO / MASSA
- DF

COMANDO VERMELHO

COMBOIO DO CAO

PRIMEIRO COMANDO DA CAPITAL
5 ES

PRIMEIRO COMANDO DA CAPITAL

PRIMEIRO COMANDO DE VITORIA
=G0

ADE - AMIGOS DO ESTADO

COMANDO VERMELHO

PRIMEIRO COMANDO DA CAPITAL
- MA

BONDE DOS 40

COMANDO VERMELHO

PCM

PRIMEIRO COMANDO DA CAPITAL
= m

AMIGO DOS AMIGOS

BONDE DOS 40

BONDE DOS MALUCO

CARTEL DO NORTE

COMANDO VERMELHO

COMBOIO DO CAO

CRBC - COMANDO REVOLUCIONARIO BRASILEIRO DA CRIMINALIDADE (SP)

GUARDIOES DO ESTADO

IDI - IRMAQS DOS IRMAOS (R)J)

PRIMEIRO COMANDO DA CAPITAL

PRIMEIRO GRUPO CATARINENSE

Terceiro Comando da Capital - TCC

TERCEIRO COMANDO PURO
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Orcrims por estados

BONDE DO MALUCO

COMANDO VERMELHO

0S MANO

PRIMEIRO COMANDO DA CAPITAL
PRIMEIRO GRUPO CATARINENSE
SINDICATO DO CRIME

- MT

COMANDO VERMELHO
PRIMEIRO COMANDO DA CAPITAL

- PA

COMANDO CLASSE A
COMANDO VERMELHO
PRIMEIRO COMANDO DA CAPITAL

- PB

BONDE DO CANGACO -BDC
COMANDO VERMELHO

EUA

NOVA OKAIDA

PRIMEIRO COMANDO DA CAPITAL

- PE

£) SENAPPEN

BONDE DOS CACHORROS
COMANDO LITORAL SUL - CLS
FAMILIA DO NORTE

OKAIDA

PRIMEIRO COMANDO DA CAPITAL
TREM BALA

BONDE DO MALUCO

BONDE DOS 40

COMANDO VERMELHO
GUARDIOES DO ESTADO
PRIMEIRO COMANDO DA CAPITAL

Secretaria Nacional
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Orcrims por estados

- PR
CARTEL DO SUL
COMANDO VERMELHO
FERRO VELHO
MAFIA PARANAENSE
PRIMEIRO COMANDO DA CAPITAL
PRIMEIRO GRUPO CATARINENSE
=RJ
AMIGO DOS AMIGOS
COMANDO VERMELHO
MILICIAS
POVO DE ISRAEL
TERCEIRO COMANDO PURO
-RN
PRIMEIRO COMANDO DA CAPITAL
SINDICATO DO CRIME
=RO
COMANDO VERMELHO
PRIMEIRO COMANDO DA CAPITAL
PRIMEIRO COMANDO DO PANDA
“RR
COMANDO VERMELHO
PRIMEIRO COMANDO DA CAPITAL
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Orcrims por estados

= RS
ALKAIDA
ANTI BALA
BALA NA CARA
COMANDO PELO CERTO
CONCEICAO
FAMILIA 33
OS ABERTOS
0S MANO
OS TAURAS
OS TAURAS PELOTAS
PCS
Primeiro Comando do Interior
Primeiro Comando Santamariense
UNIDOS PELA PAZ
V7-RS
=28C
BALA NA CARA
COMANDO LEAL
COMANDO VERMELHO
0S MANO
PRIMEIRO COMANDO DA CAPITAL
PRIMEIRO CRIME REVOLUCIONARIO CATARINENSE
PRIMEIRO GRUPO CATARINENSE
=SE
BONDE DO MALUCO
COMANDO VERMELHO
PRIMEIRO COMANDO DA CAPITAL
- SP
PRIMEIRO COMANDO DA CAPITAL
ADE - AMIGOS DO ESTADO
BONDE DO CANGACO
COMANDO VERMELHO
PCM
PRIMEIRO COMANDO DA CAPITAL
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Familia Terror do Amapd, Sindicato do Crime, PCC
Amlgos para Sempre, Unido
Amazonas, Cartel do Norte, Criminosa do Amapé- UCA

CV, PCC, Revoluclondrios do v, PCC

Crias da Triplice PCC, Trem Bala,

€V, PCC, Bonde dos 40, CV, Bonde dos  EUA, Nova ::'"" des
Primeiro Comando do 40, PCC, GDE,  Okaida, OV, hm “‘"“
Maranhdo BDM PCC, Bonde do

Norte, Okaida,
wao-P8 Comando Litoral

Sul

Bonde Do Maluco,
PCC, CV

€V, PCC, CCA I i Ralo B, Primedro Comando

i de itabuna, DMP,
Comando da Paz, Sonde
do Maluco, Katiara, Bonde

A do Ajeita, Real, Bonde Do
16, Bonde Do Antbnilo Fal,
Bonde 8 de Ouro, Bonde

] do Neguinho, Mercade do

CV, PCC, Sindicato PP Povo Atitude, Primeiro

do Crime, BOM, J Comando de Eundpolis

Os Mano, PGC

Primeiro

PCC, CV, Irm&o dos Irmios,
TCP, PGC, Amigos dos

Comando Vermelho-MT, PCC 4 Amigos, Cartel do Norte,
TCC, Bonde dos 40, BDM,
GDE, Combolo do Clo,
CRBC

PCM, CV, PCC, ADE, Bonde do Cangago-TO e do De

Vitéria, PCC

Amiges Do Estado, CV, PCC
CV, Amigos dos Amigos,
Povo De Israed, Terceiro
Comando Puro, Milicias

PCC, CV Os Mano, Anti Bala, Bala Na Cara, PGC, PCC, Comando Leal,
Combolo Do Clo Comando Pelo Certo, Familia 33, Primeiro Crime
Os Abertos, Os Tauras, Os Tawras Revolucionario
Pelotas, Primelro Comando Catarinense, os manos
Santamariense, PCS, Unidos Pela ::_' na Cara, Bala na P T T ——
Paz, Conceigdo, Primeiro Comando — Ferro Velho, Cartel do Sul

Do interior, Alkaida, V7-RS PGC, CV

Secretaria Nacional
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72 Organizacoes criminosas atuantes no
sistema prisional brasileiro

1.0s Mano 64.Comando Leal
33.Comboio do Cao
2. Anti Bala 65.Primeiro Crime Revolucionario
34.Bonde do Maluco Catarinense
3.Bala na Cara
35.Katiara 66.Irmaos dos Irmaos
4.Comando Pelo Certo
36.Bonde do Ajeita 67.Tudo Neutro / Massa
5.Familia 33
37.Primeiro Comando do Panda 68.EUA
6.0s Abertos
38.Real 69.Nova Okaida
7.0s Tauras
39.Bonde do TG 70.Bonde do Cangago
8.0s Tauras Pelotas
40.Bonde do Antonio Fal 71.Terceiro Comando da Capital
9.Primeiro Comando Santamariense
41.Bonde 8 de Quro 72.Comando Revolucionario Brasileiro da
10.PCS Criminalidade
42.Bonde do Neguinho
11.Unidos Pela Paz
43.Mercado do Povo Atitude

12.Conceigio

44, Primeiro Comando de Eunédpolis
13.Primeiro Comando do Interior

45.Primeiro Grupo Catarinense
14.Alkaida

46.Méfia Paranaense
15.V7-RS

47.Ferro Velho
16.Sindicato do Crime

48 Cartel do Sul
17.Primeiro Comando da Capital

48.0s Mano
18.PCM

50.Comando Classe A
19.Bonde do Cangago

51.Amigo dos Amigos
20.Comando Vermelho

52.Povo de Israel
21.Amigos do Estado

53.Milicias
22 Familia Terror do Amapé

54.Terceiro Comando Puro
23.Amigos Para Sempre- Aps

55.Primeiro Comando de Vitéria
24.Unido Criminosa do Amapé- Uca

56.Bonde dos Maluco
25.Cartel do Norte

57.Bonde dos 40
26.Crias da Triplice

58.Bonde dos Cachorros
27 Revoluciondrios do Amazonas

59.Familia do Norte
28.Raio B

60.0kaida
29.Primeiro Comando de Itabuna

61.Trem Bala
30.0MP

62.Guardides do Estado
31.Comando da Paz

63.Comando Litoral Sul
32.Bonde Dos 13




Tipologia das 1 3
Orcrims

Orcrims sao grupos organizados que reunem principalmente, adultos com trajetoria
delitiva e funcionam como organizagdes de atividade ilicitas. A sua conformacao é
hierarquica e permanente, com lideranga estavel que se impde através da forca e/ou da
habilidade criminal. Tais grupos visam o enriquecimento ilicito e o prestigio. Atuam
trafico de entorpecentes, contrabando e o descaminho, o furto e o roubo de veiculos, de
cargas e de carros fortes, o roubo a banco e a outras instituicdes financeiras, etc.
(Schabbach, 2008; 57).

Podemos dividi-los em:

¢ Iniciais

¢ Locais

* Regionais

¢ Nacional ou Facgao

Iniciais sdo o embrido da maioria das organizagées criminosas antes de sua expansao.
Em geral, ndo possuem denominagao propria e sao identificados por individuos externos
pelo local de residéncia de seus participantes. Nao apresentam delimitacdes de areas
territoriais de dominacao, permitindo que grupos rivais atuem no mesmo segmento

Locais sao também chamadas de gangues, sdao organizacdes de surgimento local
podendo atuar em um bairro, distrito ou em diversas areas de uma mesma regiao
metropolitana. Possuem areas delimitadas de atuacao. Majoritariamente, a demarcagao
ocorre pelo componente geografico (territorial).

Regionais sao Orcrims em maior expansdo e as que mais colaboram com o crescimento
dos indices de violéncia. Possuem necessidade de rapida expansao no sistema prisional,
sao territoriais/monopolistas (Atuante em mais de 01 UF), com denominagdo
amplamente conhecida e com grande nimero de membros.

Nacionais ou Facgao € apice das organizagbes criminosas. Seus negocios afetam todos
os paises limitrofes ao Brasil, sdo fornecedores de armas, drogas, contrabando e
possuem atuacdo em varias unidades da federacdao. Seus membros necessitam efetuar
uma contrapartida pecuniaria ou em servigos para fazer parte do grupamento (exemplo,
a qualificagao se daria por meio de uma contribuicao mensal chamada de “cebola” no
PCC e “camisa” ou “caixinha” no Comando Vermelho).
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Tipologia das 1 4
Orcrims

e Atuacao em apenas 1 estado - Local
e Atuacao em mais de um estado e expandindo para outras regides - Regional
* Atuacao em mais de 3 regides diferentes e em paises limitrofes ao Brasil - Nacional

Regional
PGC apesar de ter atuacao no Sul, Centro-Oeste, Sudeste e em 4 estados: PR, MS, MG,
SC, foi classificada como Regional por ndo possui atuacao em paises limitrofes com o
Brasil.
O BDM esta presente em 4 estadosos: BA - SE - Pl - MS, porém ainda em apenas 2
regioes. Essa Orcrim tende a se tornar nacional em funcao da sua alianga com PCC

Nacional

PCC tem atuacdo em 25 estados, apenas RS e RJ nao informaram a presenga do PCC
CV tem atuacdo em pelos menos 21 estados e em todas as regidoes do pais
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Orcrims por estados
2 regi6es
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Dados estatisticos
das Orcrims

16

O grafico abaixo representa a média das respostas para as caracteristicas perguntadas:

e Se estava presente na Rua

* Se estava no Sistema prisional

» Se possuia Hieraquia definida

¢ Se possuia Estatuto

* Se possuia Poder Financeiro

* Se possuia adbogados atuantes pela Orcrim
* Se possuia aliados e inimigos.

Levando em conta 3 possibilidades
* Muito provavel que sim
* Provavel
* Provavel que nao

As opcoes sao probabilisticas para facilitar a resposta das perguntas, ja que nem sempre
ha certezas desses fatos. O grafico abaixo representa as caracteristicas média das

Orcrims que atuam ou impactam no sistema prisional brasileiro.

CARACTERISTICAS GERAIS DAS ORCRIMS

16%
26%
25%
79%
67%
57%

25%

66%
HIERARQUIA ESTATUTO FINANCEIRO ADVOGADO
=MUITOPROVAVELQUE M =PROVAVEL = PROVAVEL QUE NAD

Secretaria Nacional
de Politicas Penais
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Dados estatisticos 1 7

das Orcrims

Distribuicao percentual das Orcrims nos estados

e Das 72 Orcrims que impactam o sistema prisional apenas o
PCC e CV possuem uma dominancia de 70% dos integrantes
de Orcrims em um estado (em SP e RJ, respectivamente).

« BDM, Os Manos, Sindicato do Crime, Familia Terror do Amapa

e Bonde dos 40 também sao Orcrims dominantes em seus
estados de atuacgao.

. As demais Orcrims possuem entre 10% e 40% de integrantes
e

no sistema prisionais

a40%

50% 60% 70%
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Orcims que nao tem 1 8

convivio

k.!
SENAPPEN ciesemgtﬁm1 @sNamwMI
P Poiii '




\ﬂ‘tuc I:N::.-,“
N LA
o "
£ )
. ™
s 3
& z
B £
N :
¥, o
iy prit

V4

convivio

i

Orcrims quem tem

| - .}.
200 A
.{....n..,. 2N .




Acoes contra o 20

Estado

RESGATE DE PRESOS EM
ESCOLTA; 8; 4%

B MOTINS; 9; 5%

ATENTADOS CONTRA
PATRIMONIO PUBLICO DO

RESGATE DE PRESOS EM . ESTADO; 62; 33%
§l UNIDADES; 18; 9% ~

ATENTADOS CONTRA
SERVIDORES; 33; 17%

NENHUMA; 49; 26%

Acoes mais cometidas por Orcrims
e 339% atentados contra o patrimonio
* 17% atentados contra servidores
e 99% resgate de presos em Unidades
* 5% motins
® 4 9% resgate de presos em escoltas
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Analise qualitativa 2 1

dos dados

As regras de associagdo aparentemente
foram criadas nos EUA pela rede Walmart. Os

Assoclagao analistas da rede americana perceberam que

Miskonuen Supporiad frequentemente os produtos: cervejas e

Tiem set Dataset fraudas estavam compondo listas de
__x @ compras de casais que possuiam recém-

'! | @w nascidos. A  partir desse insight,

—" . desenvolveram um algoritmo que analisava a

e ‘/O b composicao das listas de compras dos

o™ 4 clientes buscando associacdao de produtos.

Transaction o ' w Esse algoritmo influenciou decisivamente na

distribuicao dos produtos nos
supermercados, buscando um layout de
produtos que “induzisse” os consumidores a
levarem produtos que estivessem na mesma
https://www.datacamp.com/tutorial/market-basket-analysis-r gf)ndola. Por exemplo: péo e manteiga;
cervejas e petiscos.

Cccurrence Frequency=3

Frequent THemseds ) Dt

Voltando as respostas do formulario sobre sistema prisional, procurou-se verificar as
correlagdbes entre as caracteristicas questionadas: “Rua”, “Sistema”, “Hierarquia”,

n n n o " ou

“Financeiro”, “Acoes”, “Estatuto”, “Advogados”, “Aliados”, “Inimigos”, de acordo com as
respostas dada para cada Orcrim. Havia trés opgdes de respostas para esses itens:
“MUITO PROVAVEL QUE SIM”, “PROVAVEL", “PROVAVEL QUE NAQ". As duas primeiras
respostas foram substituidas por “SIM” e a tltima por NAO. Ou seja, a caracteristica de
cada Orcrim estaria ou ndo presente em cada resposta. Cada resposta associada a
uma Orcrim é como se fosse uma “lista de compras” em que os produtos (presenga na
Rua, Hierarquia, Agdes,) estdo ou ndo nas “compras” (cada resposta das AIPENSs).
Abaixo vemos a tabela com o resultado das transformacgdes das respostas.

Sistema HLnr.‘quul.‘! Financeiro AgOes Estatuto Advogados Aliados Inimigos
Trus T True al 5 True Falsa
Trua Trua Trua y True False
True Trua s True Trua
False False ue Trug False
Trua T True ua True Trus
Trua T True L True Trua
Trus Trus rue Truse
Sim ] Falsa
True True

True

Trus  False

Trys
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Analise qualitativa
dos dados

Com os dados adequadamente preparados, eles foram rodados no python usando a
biblioteca Apriori que é algoritmo usado para localizar conjuntos de itens frequentes
em um conjunto de dados para mineragao de regras de associacgao. A ideia é perceber
fatos antecedentes que podem implicar fatos consequentes com base na
confianga(confidence) e peso dessa resposta(lift).

antecedents consequents support confidence lift f/: m
49145 (Inimigos, Sistema, Hierarquia, Impacto, Finan, (Advogado, Acdes, Estatuto) 0.413534 0.733333 1.477778
52124 (Sistema, Advogado, Estatuto, Acfies, Rua) {Inimigos; Financeiro, Hierarquia. Impactc) 0413534  0.833333 1477778
52271 (Advogado, Acbes, Estatute, Rua) (Inimigos, Sistema, Hierarquia, Impacto, Finan... 0.413534 0.833333 1477778
52081 (Inimigos, Hierarguia, Impacto, Financeiro, Rua) (Advogado, Sistema, Acfes, Estatuto) 0.413534 0.733333 1477778
51962 (Inimigos, Sistema, Hierarquia, Impacto, Finan (Advogado, Acdes, Estatuto) 0.413534 0.733333 1477778
22433 {Inimigos, Estatuto, Aliados) (Impacto, Sistema, Agties) 0.203008 0.450000 0831250
11225 (Inimigos, Estatuto. Aliados) (Impacto, Aces) 0203008 0.450000 0831250
22444 (Impacto, Sistema, Agdes) (Inimigos, Estatuto, Aliados) 0.203008 0.375000 0.831250
11244 (Impacto, Aces) (Inimigos, Estatuto, Aliados) 0.203008 0.375000 0.831250
34849 (Advogado, Impacto, Agdes, Rua) (Inimigos, Estatuto, Aliados) 0.203008 0.375000 0.831250

57002 rows x 5 columns
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Regras de associagao de caracteristicas das Orcrims

Analise qualitativa

dos dados

antecedents

consequents

frozenset{{Hierarquia’

frozenset({Advegado’,

frozenset({Advogado’

i frozenset([Advogado’,

'Advogado’, 'Estatuto’, ‘Acbes’, 'Rua’})
‘Acdes’, ‘Estatuto})
'Actes’, ‘Estatuto’, 'Rua?)

'Hierarquia', '‘Acbes’, 'Estatuto’})

frozenset([ Sistema’, 'Hierarquia', 'Advogado’, ‘Estatuto’, 'Acbes’))

frozenset(['Sistema’, "Hierarquia', 'Advogado’, ‘Estatuto’, ‘Acdes’, 'Rua’})

frozenset{[Advogado’,

‘Actes’, 'Estatuto’))

} frozenset(['Sistema’, 'Advogade’, ‘Estatuto’. 'Acbes’, '‘Rua’})
frozenset([Advogado’, 'Hierarquia' 'Acbes’ 'Estatuto’])

j
j
|
|

frozenset(['Advogado', 'Acdes’, ‘Estatute’, 'Rua’))

frozenset({/Advogado’, 'Sistema’, ‘A¢bes’, 'Estatuto’))

frozenset({Hierarquia', '‘Advogado’, 'Estatuto’, '‘Acbes’. ‘Rua’})

frozenset{{Impacto’

frozenset({Impacto’,

frozenset({Impacto’

frozenset{{Impacto’,

frozenset({Impacto’

frozenset{{ Impacio’,
frozenset({Impacto’,
frozenset({ Impacto’,

frozenset([Impacto’
frozenset{{Impacto’
frozenset({Impacto’

frozenset{{Impacto’,

'Financeiro})
'Sistema’. 'Financeiro’})
‘Sistema’, ‘Financeira'})
‘Sistema’, ‘Financeiro’})
‘Financeiro’))
‘Financeiro’})
‘Financeiro)
Financeiro'})
‘Financeiro'})
‘Financeiro’})
‘Financeiro’))
'Sistema’, ‘Financeiro’})

£) SENAPPEN

Regras de associagao observada com grau de confianca:

Com base nas correlagbes foi possivel verificar que se uma Orcrim possui as
caracteristicas Impacto e Poder Financerio, provavelemente ela tenha no minimo as
seguintes caracteristicas:

¢ Advogados atuantes,
* Estatuto definido e
¢ Jatenha cometido algum tipo de Agdao com o Estado

Secretaria Nacional
de Politicas Penais




Analise qualitativa
dos dados

Correlagao entre as caracteristicas das Orcrims

Além da associacao foi possivel verificar as multiplas correlagcbes entre as
caracteristicas. Como: Advogado x Financeiro que € de 0,61 e Advogado x Impacto que é
de 0,39. O aumento ou redugdo de uma caracteristica implica ho mesmo resultado na
outra. Ou seja, ao combater o poder financeiro de uma facgao e advogados que atuam
por Orcrims, diminuiremos o impacto dela no sistema prisional.

Correlacao entre as caracteristicas Loo

0.26

Rua 039 0.04 043 -0.07 0.03 I 047 “

) 0.75
Sistema -

Hierarquia- 026 0.50

Financeiro +
-0.25
Agoes - 0.39
- 0.00

Estatuto - 004

) -—0.25
Advogado - 043

Aliados - -0.07 -0.50

Inimigos - 0.03

-0.75

e
o
]

Impacto J 047

o
R
v}
o
[
(=]

- —1.00

2

Acoes -/

Sistema -
Estatuto -
Advogado -
Aliados -
Inimigos -

Hierarquia -
Financeiro -
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Analise qualitativa
dos dados

Agrupamentos entre as caracteristicas das Orcrims

Na terceira analise buscou-se analisar agrupamentos de faccdes com caracteristicas
semelhantes, utilizando as mesmas perguntas: “Rua”, “Sistema”, “Hierarquia”,
“Financeiro”, “Ac¢bes”, “Estatuto”, “Advogados”, “Aliados”, “Inimigos”. As respostas
“MUITO PROVAVEL QUE SIM” e “SIM”, foram substituidas por 2 pontos; “PROVAVEL”,
por 1 ponto; “PROVAVEL QUE NAQO” e “NAQ”, por 0 ponto.

Algumas facgbes estdo presentes em mais de um estado (PCC e CV por exemplo).
Nesses casos, a nota de cada caracteristica e o do Impacto foram obtidos pela maior
nota das pontuagoes que elas receberam nos diferentes estados, garantindo-se assim
igualdade de maxima de nota (0,1 ou 2 nas caracteristicas e 0 a 10 no impacto) para
todas as Orcrims. Apos essas mudangas foram contabilizados quantos pontos cada
Orcrim recebeu. Formou-se entdo duas variaveis: Pontos (soma das caracteristicas) e
Impacto.

Faccdo Pontos Integrantes Impacto 2, [

FRIMEIRO COMANDO DA CAPITAL 25 7 10.0
0S MANO 24 6 10.0

BONDE DO MALUCO 23 5 10.0

PRIMEIRC COMANDO DO PANDA 16 1 10.0
SINDICATO DO CRIME 23 5 10.0

PRIMEIRO GRUPQ CATARINENSE 19 1 10.0
TERCEIRO COMANDO PURO 18 1 10.0

ADE - AMIGOS DO ESTADC 21 3 10.0
BONDE DOS 40 24 8 10.0

COMANDO VERMELHO 25 7 10.0

BONDE DOS 13 21 4 10.0

NOVA OKAIDA 21 3 9.0

KATIARA 17 1 9.0

Bonde do TG - PCC 19 1 90

BALA NA CARA 2 3 50

REAL/CV 16 1 9.0

PCM 19 1 9.0

MiLICIAS 15 1 8.0

DMP - Daniel Gomes, Maria Pinheiro, Pedro Jerd... 17 2 8.0
FAMILIA TERRCOR DO AMAPA 24 5 80
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Agrupamentos entre as caracteristicas das Orcrims

Para a andlise foi utilizado o Kmeans que é um algoritmo de clusterizagdo (ou
agrupamento) disponivel na biblioteca Scikit-Learn do Python. O Kmeans permite
encontrar grupos de dados semelhantes ou com caracteristicas proximas.

Inicialmente dividimos as Orcrim em dois grupos para descobrir quais facgdes teriam
caracteristicas semelhantes com base nas respostas do formulario.

Como podemos ver na imagem o algoritmo dividiu em dois grupos, com peso maior no

impacto que as faccoes causam aos sistemas.

£) SENAPPEN

Facgoes no Brasil

Analise qualitativa
dos dados
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Analise qualitativa
dos dados

Divisao das orcrims em 3 grupos

Facgdes no Brasil
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Analise qualitativa
dos dados

Divisao das orcrims em 4 grupos

Faccoes no Brasil

104 @ Altoimpacto e o0 e o000
© Menor impacto
@ Baixo impacto ee @ [ ]
® Médio impacto
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Analise relacional
utilizando o
software Gephi

Ainda com os dados obtidos foram criadas tabelas de relacionamentos que
envolveram Orcrims: amigas, inimigas, liderangas. Orcrims por: UF, regiao e AIPENSs.
Esses relacionamentos foram analisados no Software de rede social Gephi. Utilizando
os algoritmos que encontram elementos com caracteristicas semelhantes na rede, foi
possivel encontrar 11 grupos "selhantes” nesses dados, conforme a tabela abaixo. Com
os grupos encontrados o algortimo desenhou a rede social desses formada com as
distancias entre eles formando uma "rede social das Orcrims".

Grupos formados: Modularity Class Vv
e RJ-20% M s (20.91%)
| (20,1%)
e CV-20% H: (15,56%)
e PCC-15% oo (10,05%)
M o0 (9,24%)
* Norte-10% [ R (5,35%)
n (5,19%)
0,
¢ Sul-6% 9 4.21%) i
N 2.59%) Y
* MA-519% 4 (1.78%) il ] tlIif L,
e MT-5% 7 Palets.. W sl
+ e q’__ &Y -
« PE-4% 3, ,_z\”.
e ES-2,5% s
« RN-1,78%
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Analise relacional
utilizando o
software Gephi

Nesse grafico, é possivel verificar que o PCC e CV também se destacam, haja vista o
volume dados em que eles estdo presentes em relacao os demais. Além deles temos
também o RJ.

E importante ressaltar que essa anélise depende bastante do envio de dados por parte
das Agéncias de Inteligéncias, portanto pode haver distorcées de resultado por falta de
dados informados.
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Nuvem de palavras 3 1

Com a mesma base que foi gerado o grafico anterior também foi produzido uma nuvem
de palavras desses dados.

NTEGRANTE

PCC ~CAPITAL PRIMEIROIRAFICO

PRIIVIEIRO COIVIANDO

S Y= Ir\jﬂﬁ ';'..'v “rw} r— SAO :; A i ‘T‘ |:":§‘JT‘}“A-,.'--I--
P RES 0
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Acoes de 3 2

enfretamento

Retomando o conceito de Orcrims citado no inicio do relatorio, como grupos
organizados que reunem principalmente, adultos com trajetdria delitiva e funcionam
como organizagcoes de atividade ilicitas. A sua conformagdo é hierarquica e
permanente, com lideranga estavel que se impoe através da forca e/ou da habilidade
criminal. Tais grupos visam o enriquecimento ilicito e o prestigio. Atuam trafico de
entorpecentes, contrabando e o descaminho, o furto e o roubo de veiculos, de cargas e
de carros fortes, o roubo a banco e a outras instituicdes financeiras, etc. (Schabbach,
2008; 57).
A partir desse conceito e de uma observagdo empirica da atuacao desses grupos no
pais, definiu-se essas tipologias:

* |niciais - embriao da maioria das organizagdes criminosas antes de sua expansao

* Locais - sdo também chamadas de gangues, atuam no estado de criagao.

* Regionais - aquelas que se expandiram e atuam em mais de um estado.

* Faccao - apice das organizacoes criminosas. Atuam em paises limitrofes ao Brasil

Nesse sentido, sabe-se que essas Orcrims podem surgir dentro do sistema prisional ou
fora dele. A maior parte delas surgiram como Orcrims Iniciais dentro do sistema e se
expandiram para os territorios das cidades. Apds o processo de afirmacao nesse local,
através do trafico de drogas e homicidios, impulsionando a violéncia nesses bairros
onde elas se instalaram, passam para uma fase posterior, em que o nome dessa Orcrim
passa a ser conhecido na cidade, no estado e as Forgas de Seguranca comegam a
combaté-las ja como uma Orcrim Local.

Problemas intrinsecos ao sistema prisional sdo preponderantes nesse processo de
surgimento de coletividades como essa acima citada. Existe um conceito que € usado
da Fisica a economia, que explica como as particulas espontaneamente se organizam.
Segundo Bruno Requido (CUNHA, 2020, p.83), a auto-organizagdo de particulas ou
ordem espontanea € o processo no qual um sistema totalmente desordenado,
espontaneamente se organiza a partir das interagOes entre as partes.

Bruno explica que é exatamente nesse contexto que, do ponto de vista da Criminofisica,
o crime organizado e as redes criminais nascem. Como auto-organizacao emergente
entre as diversas particulas criminais.

As Orcrims, nos presidios, nao nasceram da idealizacao de seus lideres, mas sim das
relacdes nao lineares entre seus integrantes. Um ambiente prisional superlotado, sem
controle dos procedimentos, com forte presenca de celulares, ou seja, um ambiente em
desordem em que o Estado ndo controla as acgbes, propicia espontaneamente o
surgimento dessas Orcrims iniciais dentro do sistema penal.
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Acoes de
enfretamento

Um vez criada, ela se voltam inicialmente para a seguranga de seus membros.
Posteriormente, dizem combater as injustigas cometidas pelo Estado (a exemplo do CV
que introduziu o lema: paz, justiga e liberdade - paz dentro dos presidios, justica em
prol dos presos e liberdade a qualquer custo). Por fim, numa ultima fase elas passam a
se expandir e buscar novos integrantes e areas de dominio. Nessa fase surgem: a
estruturacdo hierarquica, estabelecimento de estatuto e sofisticagdao na lavagem de
dinheiro da Orcrim e de seus integrantes. Nesse levantamento foi possivel catalogar 72
dessas organizagbes que estdao em estagio de desenvolvimento diferentes: locais,
regionais e nacionais.

Diante dessa tese apresentada e de boas praticas ja aplicadas em alguns estados: CE,
MA, PI, RN, SC. Elencamos alguns eixos com ac¢des de enfretamento que podem
minimizar o surgimento dessas Orcrims nos presidios e por conseguinte diminuir a
violéncia nas cidades:

* Medidas para zerar o déficit de vagas.

* Implantagao Procedimentos padrao dentro de Unidades prisionais

» Fiscalizagao de preso no regime Semiaberto e aberto através do monitoramento
eletronico.

e Oferta de Trabalho e educacgao para custodiados.

» Integracao de forgas policias para o combate as Orcrims no seu estagio inicial
como também as ja existentes.

E claro que a violéncia ndo é um resultado apenas das mazelas do sistema prisional,
mas também por questdes sociais, econdmicas, politicas e outras que nao guardam
correlagdo com o sistema penal.
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Consideracoes finais 3 4

Incialmente é importante ressaltar que a fonte dos dados analisados nesse relatorio
foram as respostas dadas de acordo com o conhecimento sobre Orcrim que os
analistas inteligéncia penitenciaria adquiriram os longo do tempo em seus estados.
Logo, é possivel haver alguma divergéncia no caso concreto, todavia, os resultados
iniciais ja demonstram o potencial e importancia desse tipo de analise, principalmente
quando se lida com dados negados (das Orcrims).

0 mapeamento buscou analisar as Orcrims por aspectos qualitativos e quantitativos,
buscando ao maximo a representatividade da realidade desses grupos tanto no
sistema prisional como na rua. Nesse sentido temos classificamos as Orcrims em 3
eixos tematicos: Artes graficas; classificagao e uso de algoritmo.

* Arte grafica - para expor e ilustrar graficamente os dados.

» Classificagao - observando 8 diferentes critérios: Estados, Regioes, Tipologia,
AIPENS, Caracteristicas, Integrantes, Aliados e Inimigos

* Uso de algoritmo - para criar: regras de associagao, agrupamentos, nuvem de
palavras e analise de redes.

Por fim, impostante destacar o trabalho dos analistas de Inteligéncia Penitenciaria de
todas as 27 AIPENs que dedicaram seu tempo em responder o questionario sobre cada
Orcrim, sem os quais nada disso seria possivel. Apds a validacao, o Relatério do Mapa
de Orcrim 2023, sera disponibilizado pela DIPEN as Agéncias de Inteligéncias da
RENIPEN e outras que envolvam a Seguranga Publica, observando a necessidde de
saber.
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Anexo - redes
sociais

Importando o arquivo no Gephi Adicionando dados da Planilha
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Anexo - redes
sociais

Destacando as comunidades no Gephi Rede de comunidades gerada
Aparéncia x =
Nés Arestas ® B A T
Unico Partition Ranking
| Modularity Ciass |
R {26,567 %)
e (17,33%)
m7 {17%)
W 2 18,09%)
o n 15,45%)
M= 14,95%)
oo 14,29%)
= 10 {3.8%6)
4 13,474}
13 {2,97%)
2 {2, 48%)
1 {1,98%;
3 11,185}
3 {0,5%6)

Distribuicao da rede usando um
algoritmo de Visualizagao
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Anexo - redes
sociais

Rede gerada

Visualizagao
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Anexo - regras de
associacao

Carregar os dados

base = pd.read excel(’/content/sample data/Mapa de Orcrim 2023(1-141).xlsx’, sheat name=0)#3
consolidado geral = pd.read excel('/content/sample data/¥means 2023.xlsx', sheet name=3)
gubusrt = pd.read excel('/content/sample data/Mapa de Orerim 2023(1-141).x1sx', sheet_name=4)
aliados = pd.read_excel('/content/sample data/Mapa de Orcrim 2023(1-141).xlsx', sheet_name=3)#1
inimigos = pd.read_excel('/content/sample data/Mapa de Orcrim 2023(1-141).xlsx’, sheet name=)

caracteristicas = pd.read excel|'/content/sample data/Mapa de Orcrim 2023(1-141).xlsx’, sheet name=8

Tabela prepara para descobrir regras de associagao

Rua Sistema Hierarquia Financeiro Acgdes Estatuto Advogado Aliados Inimigos Impact
0 1 1 1 1 1 1 1 1 1
1 1 1 1 1 1 1 1 0 1
2 1 1 1 1 1 1 1 1 1
3 1 1 1 1 1 0 1 1 0
4 1 1 1 1 1 0 1 0 1

Algoritmo Apriori

" from mlxtend.frequent patterns import apriori, association rules

frequent_itemsets = apriori(df3, min_support = 0.03, use_colnames = True)
frequent_itemsets.sort_values(by=| 'support'], ascending = False)

support itemsets
1 0.977444 {Sistema)
2 0847368 {Hierarquia)
19 0.832331 {Sistema. Hisrarquia)
3 0D924B12 (Financaira)
20 0817293 (Financelro, Sistema)

8985 0.203008 (Estatuio, Inimigos, Sstema, Rua, Alisdos, Im..
991 0.203008 (Estaiuto, Financeiro, Inimigos. Sistema, Aua....
884 0.203008 (Estahdn. inimegos, Sstema, Rua, Allsdos, Im..
998 0.203008 (Estaluln, Financeiro, Inmigos, Fus, Alledos, .

1022 0203008 (Estatuto, Financeir:, Inimegos, Sistema, Rua,. .

° from mixtend. frequent_patterns import association rules
tabela = pd.DataFrame||
rules = asspciation_rules(frequant_itemsets, metric="confidence®, min_threshold=0.01)

y#3

1

tabela= rules.sort values(by=['lift'], aseending = False).drop|['antecedent support', 'conseguent support’, 'leverage', 'convicti
tabela
) antecedents consequents support contidence 1ire shangs_metric
52203 {Aghes. Fun, Mdvogads, Estalise)  [Financsim, kimigns, Sistema, Impaco, Hera. 0.413534 0833331 LATITIR 284178
52004  (Financeiro, Inimiges, Sistema, Aua, Impacto, iAghes, Advogado, Estatuta)  0.413534 0.733333 1477778 2741379
a7204 (Finaresin, impacts, inenigas, Hisrarguia) (Agdas, Fua, Advegads, Estantn)  0.413554 G733333  14TITIE 0.741378
/7T |Aghes, Advogado. Estatag) (Financeire, Impacio. Inimiges. Hisrarguia)  0.413584 0.833333 1477778 2641781
52305 (Aglies, Advogade, Estatng)  (Financeiro, imigos, Sistema, Rua Impacto, ... 04735384 0833333 1477778 2641781
6258 iAdvagado, Impacin, Hisrarguia, Acoes) [Alagas, Mimigos, Estatuta) | {20008 GATEIR D320 LS
46472 (Aliacks. Inim#gos, Estatno) (Sistemna, Rua, impacto, Aovogado, Agtas) 203008 TASDD00  D.B31250 0.270000
FTSE (Hisrarguia, Aua, brpacts, Advagads, Acsies) {Aliariars, Inimigas, Estatuta) 0203008 DATEIO0  0BA1BHD OB
54066 (Sisteme. Rua, Advogado, Impacio, Hierarquia, . [Aliagos, Wimigos, Estatta) 2.203008 2375000 0.B31250 -1.306818
273 {Allackos. Inimiges. Estaing) {Impasic, Heanuis, Apes) 3203008 450000 0831250 21270000

STO02 rows x 6 calumes
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Carregar os dados

Facgio Fontos Integrantes Impacto

] ALKAIDA 13 1 40
1 ANTI BALA 16 2 8.0
2 BONDE DOS CACHORROS 2 0 20
3 CARTEL DO NORTE 13 4] 20
4 CL-COMANDO LEAL B 1] 10
§  COMANDO PELO CERTO 4 2 8.0
6 COMANDO VERMELHD 25 7 100
7 COMBOIO DO CAD 14 0 80
B CONCEIGAD 17 1 50
9 CRIAS DATRIPLICE 12 o 20

10 EUA 12 0 4.0
" FAMILIA 33 1 0 30

12 FAMILLA DO NORTE ® o 0.0
13 GUARDIOES DO ESTADD 22 4 50

14 MAFIA PARANAENSE e ] 0.0

15 OKAIDA 18 0 20

16 0S ABERTOS & 3 8.0

17 05 MAND 24 ] 100

Algoritmo Apriori

[ ] kmeans = EMeans(n_clusters = 4, init = 'k-means++', max iter = 200, n_init = 10)

clusters = kmeans.fit predict(X)

Anexo - regras de
associacao

Facgdo Pontos Integrantes Impacto Cluster

clusters
/] ALKAIDA 13
1 ANTI BALA 16
2 BONDE DOS CACHORROS 12
3 CARTEL DO NORTE 13
4 CL-COMANDO LEAL 8
67 IDI - IRMAOS DOS IRMAOS (RJ) 1
68 TON - TUDO NEUTRO / MASSA 17
69 BONDE DO CANGAGO - BDC 10
70 SUPERINTENDENCIA DE INFORMAGAO E INTELIGENCIA ... 5
71 CRBC - COMANDO REVOLUCIONARIO BRASILEIRO DA CR... 7

71 rows x 5 columns
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1

2
4]
0

4.0
6.0
20
2.0

1.0

0.0
5.0
5.0
0.0
0.0

0
3




Anexo - regras de
agrupamento

Carregar os dados

b s s s sess_ses g ese | S g

° x = K.to_numpy() Facgdes no Brasil
plt.figure(figsize=(8,6)) 10 Alto impacto ® ©o@ © ©00
Menor impacta

Baixo impacto ®oe L] =]
Médio impacto

plt.scatter(
x[clusters == 3, 0], x[clusters == 3, 1],
g=50, c="red',
edgecolor="black’, e e o
label="Alto impacto'’

@acoce

Impacto
L]
L ]
L]
o
5]

plt.scatter(
%|clusters == 2, 0], x[clusters == 2, 1],
s=50, c="lightgreen',
edgecolor="black’,
label="'Menor impacto’ 2 ee ]

plt.scatter( a4 @O coo L ] e ]
x[cluste{rs ==1; 0], x{cllusters == 1, 1], 5 : 57 2 = 5
s=50, c="DARKORANGE', #violet Caracteristicas
edgecolor='black’,
label='Baixo impacto’

plt.scatter|
x[clusters == 0, 0], x{clusters == 0, 1],
8=50, c="blue',
edgecolor='black’,
label="'Médio impacto’

| | gran de riseo|'Cluster’|=grau_de riscof'Cluster'].replace|[3,0,Z,1],[ Alto impacte’','Médio impacto','Menor impacte', 'Baixe impacto' |)
grau_de_risco.sort_waluesiby=|'Cluster'|}

fusr/local/lib/pythend.10/dist-packages/ipykernel /ipkernel py:283; DeprecationWarning: “should run_async” will not call “transform cell”™ aut
and should run_async|code)

Facgdo Pontos

35 MILICIAS 15 1 &0 Alto impacto
39 KATIARA 17 ] 20 Al impacto
1 ANTI BALA 16 2 60  Altoimpacta
68 TON - TUDO NEUTRO / MASSA ¥ 1 50 Ao impacto
5 COMANDO PELQ CERTO 4 2 60 Ao impacto
66 PGC PRIMEIRO GRUPO CATARINESE (SC) 1 i 0.0 Médio impactn
2 BONDE DOS GACHORROS 12 0 2.0 Médio impacto
69 BONDE DO GANGAGO - BOC 10 0 50 Médio impacto
9 GRIAS DA TRIPLICE 12 0 2.0 Madio impacts
] ALKAIDA 13 1 40 Mg impacto

71 rows = 5 columns
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Anexo - regras de
agrupamento

° fig = put.sunbirst|data_frame=grau_de risco, path=['Cluster’, 'Facgic’' |, values="Fontos', heaight=700, range color=f,color discrete_sequence=|"blua’,"rad”,
fig.update_traces|textfont_coler='black’,
textfont_size=1&,
hevertemplate="<b>4{label}i</b> %{value:.2f}"'|

fig.update layout|{

'plot_bgoolor': 'rgba(d, 0, O, 01°,

‘paper_bgoolor': 'rgba(d, 0, 0, 0)',

H

fig.update|layout showlegendsFalse)

fig.shew(]
FR T - RO L P NP G S RSN SRR T O GREEGR P NS (SR Y S RS P SRy [ RIP [ R

U R JCET R | ey e S Sunent- po | 1

< CONCEIGAO: 17.00
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